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Введение
Устная речь обладает диагностическим потенциалом для выявления различных когнитивных состояний, включая ложь (Chen et al., 2020; Loy et al., 2017). Однако отсутствие специализированных корпусов, сочетающих аудиозаписи спонтанной речи с аннотированными транскриптами, ограничивает возможности разработки объективных методов диагностики. Современные системы автоматического распознавания речи (ASR) предоставляют инструменты масштабируемой транскрипции. Тем не менее современные ASR-алгоритмы не фиксируют паралингвистические феномены (паузы, самоперебивы), так как не обучены на специализированных корпусах. Эти элементы могут быть учтены лишь при последующей ручной доразметке (Sherstinova et al., 2024). 
Цель исследования — создание аннотированного корпуса устной речи для диагностики правды/лжи с использованием ASR-моделей и анализом ошибок распознавания.
Гипотезы:
Обученная на русскоязычных данных ASR-модель (gigaam-v2-rnnt) продемонстрирует более высокую точность транскрипции русской речи по сравнению с мультиязычными (whisper-large-v3-turbo, nemo-fastconformer-ru-rnnt) моделями, однако алгоритмом не будут зафиксированы речевые сбои (заполнение пауз, самоперебивы).
Методология
Участники: 20 носителей русского языка (18–67 лет).
Материал: 60 аудиозаписей (231 минута 37 секунд) монологических и диалогических фрагментов, созданных в условиях продуцирования правды и лжи.
Инструменты:
ASR-модели: whisper-large-v3, nemo-fastconformer-ru-rnnt, gigaam-v2-rnnt.
Автоматические метрики оценки качества: WER, CER, MER, WIP, WIL.

Интерпретативный лингвистический анализ: классификация ошибок (замены, удаления) по степени влияния на точность передачи информации.
Процедура:
Ручная транскрипция эталонных фрагментов (25% материала).
Автоматическая транскрипция материала тремя моделями, последующее сравнение с эталоном.
Результаты
Оценка ASR:
Gigaam-v2-rnnt показала лучшие результаты:
WER = 6.18%, CER = 2.62% — для незашумленных условий;
WER = 13.18%, CER = 6.28% — для зашумленных условий.
Лингвистический анализ:
У gigaam-v2-rnnt 67% замен — морфологические (род, число), не искажающие смысл.
У whisper-large-v3 и nemo-fastconformer-ru-rnnt зафиксирован больший процент смысловых искажений (60% и 51% соответственно).
Все модели полностью игнорировали самоисправления.
Обсуждение
Результаты подтвердили обе гипотезы:
Gigaam-v2-rnnt показала наибольшую точность базовой транскрипции русской речи, но при этом требует ручной валидации и доразметки для фиксации речевых сбоев. Этот результат согласуется с исследованиями, проведенными Рассел и коллегами (Russell и др., 2024), а также Мамаевым И. Д. (2023), в которых авторы отмечают нечувствительность алгоритмов к самоперебивам и заполненным паузам, что остается в рамках задач ручной доразметки.  
Ограничения:
ASR-системы не фиксируют паралингвистические элементы, что снижает диагностический потенциал автоматической транскрипции спонтанной речи.
Направления будущих исследований
Расширение корпуса и обучение ASR-моделей на аннотированных данных с маркировкой сбоев.
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